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Tab.1 Testing data sets

B R f;g SrAK ”ﬂéf “ﬂ@*
Iris 150 4 3 99 51
Wine 178 13 3 102 76
Breast 683 9 2 440 243

5 73 5l >R AT KFCM.L K 2 {H % 28 (K-means
clustering, faij fix KMC) #1 EAWKC 3 F J7 12 % ] iz
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2, B EE R 2 PR,
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Tab.2 The experimental results
- W ZREAKE BE/ 16 W RE AR B2/ %%
KFCM KMC EAWKC KFCM KMC EAWKC
Iris 89.9 88.9 94.9 90.2 90.2 98.0
Wine 74.2 73.0 91.2 80.2 76.3 90. 8
Breast 92.3 92.0 96.7 91.4 91.8 93.5
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T AL PRk B8 EAWKC BES 3 A Rt 3k
ORISR L ELAT B oy 0 A e 41 R o 1) 92 FL E

4.2 Z=HIWiK

BRI $ ) EAWKC J7 32 % 7K F B 41 i
Tk e 12 B, e B AL Y 6 Ff o WL et F, ~
Fo 37 F AR i 7 A%k op b 25 il L 3 i i EE L R
KA W R O FK AR . 2R E 9 AR ALAL YR B 15
BARAE C-Cy 1 (0.18~0.2) £, (1/6~1/2) f,, 11y,
203 f MIRT 50 Hz i FEAE Cfo R AL e B0 5

BLALAR Bl 73 J31) 55 5% T L 4T IAE i 19 O R R AL . il o
(9 Y ZRFE A R AE A o S 4 3% 3.4 s .

®3 gL
Tab.3 The training samples

e e B S
N o N S S e N e SN o
F, 0.01 0.08 0.98 0.09 0.02 0.02 0.98 0.08 0.02
F, 0.05 0.06 1.00 0.05 0.04 0.02 0.93 0.10 0.03
F, 0.02 0.03 0.92 0.02 0.02 0.05 0.90 0.07 0.06
F, 0.01 0.02 0.80 0.98 0.80 0.02 0.98 0.98 0.35
F, 0.02 0.04 0.88 0.92 0.82 0.03 0.98 0.89 0.52
F, 0.05 0.04 0.89 0.94 0.84 0.05 0.94 0.96 0.46
F, 0.01 0.01 0.98 0.83 0.03 0.01 0.98 0.02 0.03
F, 0.11 0.07 0.89 0.80 0.06 0.04 0.95 0.05 0.08
F, 0.09 0.05 0.97 0.82 0.05 0.03 0.97 0.09 0.06
F, 0.06 0.08 0.98 0.50 0.50 0.03 0.96 0.08 0.03
F, 0.05 0.09 0.97 0.47 0.49 0.04 0.89 0.07 0.05
F, 0.08 0.10 0.98 0.49 0.54 0.07 0.95 0.14 0.07
F; 0.08 0.82 0.10 0.07 0.05 0.98 0.08 0.98 0.05
F; 0.06 0.80 0.15 0.06 0.09 0.97 0.06 0.89 0.08
F; 0.13 0.81 0.14 0.05 0.06 0.98 0.12 0.97 0.06
Fs 0.05 0.13 0.09 0.11 0.25 0.05 0.17 0.22 0.93
Fs 0.08 0.09 0.15 0.05 0.22 0.05 0.20 0.20 0.98
Fs¢ 0.05 0.12 0.10 0.08 0.29 0.07 0.15 0.19 0.89

x4 MKEER

Tab.4 The testing samples

i iz I g

2 C, C, C, C, C; Cs C; Cs Cy

F, 0.03 0.01 0.68 0.83 0.79 0.26 0.82 0.08 0.27
F, 0.07 0.20 0.89 0.45 0.48 0.01 0.13 0.06 0.07
F; 0.05 0.95 0.11 0.02 0.01 0.08 0.02 0.93 0.15
F; 0.05 0.12 0.06 0.04 0.01 0.97 0.88 0.95 0.03
F, 0.01 0.05 0.83 0.98 0.79 0.03 0.98 0.89 0.35
F; 0.08 0.80 0.15 0.05 0.05 0.96 0.12 0.98 0.08
F¢ 0.03 0.03 0.02 0.04 0.12 0.05 0.21 0.97 0.94
F, 0.05 0.02 0.91 0.08 0.01 0.05 0.01 0.10 0.03

it EAWKC J5 X FEAS 347 R 2 i i A A
N 3R 40, AR BB 150 , 7 2 06 i A O£ FR
LN 10 BB m B 2, YIZRFEA R O 6 254>
SRR 6 HE UL B BRSO 68, 2, R
AN 5 BTN o ) FH AR RS et X I R A
T2 W 2 W45 3L 5 SR 0L 58 2 A AT L 12 7 1E 1
A 100%
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Tab.5 The cluster center

R 1= )
e R JE
KE ¢ ¢, ¢ € G G G G G

Fy 0.0310.1370.9310.268 0.084 0.036 0.878 0.111 0. 020

F, 0.0250.147 0.838 0. 964 0.840 0. 278 0. 980 0. 980 0. 453

F; 0.0760.1930.939 0.812 0.020 0. 016 0.970 0. 059 0. 045

F, 0.0660.2700.969 0.460 0.496 0.010 0.898 0. 169 0. 088

F; 0.0890.8200.1210.020 0.212 0. 980 0.070 0. 963 0.088

Fs 0.0580.1130.090 0.110 0. 255 0. 059 0. 146 0. 417 0. 980
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